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INTRODUCTION:

Le nettoyage de données ou le Data Cleaning, vient souvent après la collecte 

de données .

les données peuvent être inexactes, incohérentes et redondantes. Mais il est 

impossible de fournir des données avec certaines anomalies a un algorithme de 

ML.

 Les étapes de ce processus ne sont pas toujours les mêmes et varient d’une base 

de données à l’autre.
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https://datascientest.com/data-cleaning-2:~:text=Le%20Data%20Cleaning%20ou%20nettoyage%20de%20donn%C3%A9es%20est%20une%20%C3%A9tape%20indispensable%20en%20Data%20Science%20et%20en%20Machine%20Learning.%20Elle%20consiste%20%C3%A0%20r%C3%A9soudre%20les%20probl%C3%A8mes%20dans%20les%20ensembles%20de%20donn%C3%A9es%2C%20afin%20de%20pouvoir%20les%20exploiter%20par%20la%20suite.%20D%C3%A9finitions%2C%20techniques%2C%20cas%20d%27usage%2C%20formations...
https://merval.fr/analyse-des-donnees/comment-et-ou-collecter-les-donnees/


DATA CLEANING :

• Importation des données

• Traitement des données manquantes

• Valeurs aberrantes 

•Normalisation et standardisation
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IMPORTER LES DONNÉES
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IMPORT DES DONNÉES:

Nous utilisons le module Pandas. Développé pour apporter à Python les outils 

nécessaires pour manipuler de gros volumes de données.

 Ce module a pour objectif de devenir le meilleur outil de manipulation de 

données : à la fois performant, facile d’utilisation et flexible.

Pandas est aujourd’hui le module le plus utilisé pour gérer des bases de 

données aux formats : CSV, Excel, …
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https://pandas.pydata.org/docs/
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TRAITEMENT DES DONNÉES MANQUANTES

Ensias_ai_club



1- Combien de points de données manquants avons-

nous ?

# get the number of missing data points per column

missing_values_count = nfl_data.isnull().sum()

# look at the # of missing points in the first ten columns

missing_values_count[0:10]
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# combien de valeurs manquantes au total avons-nous ?

total_cells = np.product(nfl_data.shape)

total_missing = missing_values_count.sum() 

# % de données manquantes

percent_missing = (total_missing/total_cells) * 100 

print(percent_missing)
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2- COMPRENDRE POURQUOI LES DONNÉES SONT 
MANQUANTES

l'intuition des données.

 "regarder vraiment vos données et essayer de comprendre pourquoi 

c'est comme ça et comment cela va affecter votre analyse"

 Pour traiter les valeurs manquantes, vous devrez utiliser votre intuition 

pour comprendre pourquoi la valeur est manquante.
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• Si une valeur manque parce qu'elle n'existe pas : 

ˉ cela n'a aucun sens d'essayer de deviner ce que cela pourrait être.

ˉ Ces valeurs que vous souhaitez probablement conserver en tant que NaN

• Si une valeur est manquante parce qu'elle n'a pas été enregistrée:

vous pouvez essayer de deviner ce qu'elle aurait pu être en fonction des 

autres valeurs de cette colonne et de cette ligne. C'est ce qu'on appelle 

l'imputation.

Cette valeur manque-t-elle parce qu'elle n'a pas été 

enregistrée ou parce qu'elle n'existe pas ?
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3- SUPPRIMER LES VALEURS MANQUANTES

La méthode dropna() permet de supprimer les données 

manquantes

on peut spécifier l'axe de suppression axis=0 on supprime les 

lignes où il y a des données manquantes, axis=1 on supprime les 

colonnes où il y a des données manquantes
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# supprimer toutes les lignes contenant une valeur manquante

nfl_data.dropna()

# supprimer toutes les colonnes avec au moins une valeur manquante

columns_with_na_dropped = nfl_data.dropna(axe=1)

colonnes_with_na_dropped.head()
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# combien de données avons-nous perdu ?

print("Colonnes dans le jeu de données d'origine : %d \n" % 

nfl_data.shape[1])

print("Colonnes avec na supprimées : %d" % 

columns_with_na_dropped.shape[1])
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4-REMPLISSAGE AUTOMATIQUE DES VALEURS 
MANQUANTES

• Nous pouvons utiliser la fonction fillna() de Panda pour remplir les valeurs 

manquantes

• Spécifier par quoi nous voulons que les valeurs NaN soient remplacées.
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o Remplacer toutes les valeurs NaN par 0:

nfl_data.fillna(0)

o Moyenne:

nfl_data.fillna(df.mean())

o Valeur la plus présente:

nfl_data.fillna(df.mode())

o Médiane:

nfl_data[‘colonneX'].fillna(nfl_data[‘colonneX'].median(), inplace=True)

Remplissez les valeurs nulles avec la moyenne de la colonne, la 

médiane ou autre mode selon les besoins.
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Suppression des colonnes qui n’ont pas de données utiles: 

train.drop(columns=[‘colonneX', ‘colonneY', ‘assembleurs', ‘simula’ ], axis=1, 

inplace=True)
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VALEURS ABERRANTES
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DÉTECTION DES VALEURS ABERRANTES

Saisie de données incohérente

une erreur de mesure
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L'INCOHÉRENCE DES DONNÉES

• Espaces

• Lettres majuscules

• Correspondance floue …
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Il semble y avoir une autre incohérence : "Corée du Sud" et "Corée du Sud" 

devraient être identiques.

Nous allons utiliser le package fuzzywuzzy pour aider à identifier les 

chaînes les plus proches les unes des autres.

Fuzzywuzzy renvoie un rapport donné pour deux chaînes. Plus le rapport 

est proche de 100, plus la distance d'édition entre les deux chaînes est petite.
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• pip install fuzzywuzzy
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• les villes sont très proches de « south korea » : « south korea » et « southkorea ». 

• Remplaçons toutes les lignes de notre colonne "Pays" qui ont un rapport > 47 par 

"Corée du Sud".
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SCORE Z

Z-Score est aussi appelé score standard. Cette valeur/score aide à 

comprendre à quelle distance se trouve le point de données de la 

moyenne.

 Et après avoir défini une valeur seuil, on peut utiliser les valeurs de 

score z des points de données pour définir les valeurs aberrantes.

Zscore = (data_point -mean) / std. déviation
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•Autre méthode(selon le besoin):

* visualisation

# Box Plot 

import seaborn as sns

sns.boxplot(df_boston['DIS'])

# Position of the Outlier   

print(np.where(df_boston['DIS']>10))
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* IQR (gamme interquartile):

# IQR

Q1 = np.percentile(df_boston['DIS'], 25, interpolation = 'midpoint')

Q3 = np.percentile(df_boston['DIS'], 75, interpolation = 'midpoint')

IQR = Q3 - Q1

Pour définir la valeur de base aberrante est définie au-dessus et en dessous de la plage 

normale des ensembles de données, à savoir les limites supérieure et inférieure, définissez la 

limite supérieure et la limite inférieure (la valeur 1,5 * IQR est prise en compte) :

supérieur = Q3 +1,5*IQR

inférieur = Q1 – 1,5*IQR
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NORMALISATION ET STANDARDISATION
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• Pour équilibrer le poids de chacune des variables au sein du Data

•Mettre variables à la même échelle
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NORMALISATION

- Le procédé de normalisation n’a besoin que du min et du max.

- L’idée est la suivante, on ramène toutes les valeurs de la variable entre 0 et 1, 

tout en conservant les distances entre les valeurs.

- Pour ce faire rien de plus simple, la formule est la suivante :
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from sklearn.preprocessing import MinMaxScaler

scaler = MinMaxScaler()

train1 = scaler.fit_transform(train)
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STANDARDISATION

La Standardisation est le processus de transformer une feature en une autre qui 

répondra à la loi normale (Gaussian Distribution)

La moyenne de la loi de distribution

est l’Écart-type (Standard Deviation)
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from sklearn.preprocessing import StandardScaler

Scaler = StandardScaler().fit(train)

Data_train_scaled = Scaler.transform(train)

Data_train_scaled
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MERCI POUR VOTRE ATTENTION
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